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Um avaliacao de impacto procura responder a perguntas de causa e efeito.

Objetivo da avaliacao de impacto

Em geral, as avaliacdes podem abordar trés tipos de questdes (Imas e Rist 2009)

Perguntas

'P_erguntas normativas: Perguntas de causa e
descritivas: descrever Comparar o que esta efeito: Analisar
_ processos de sendo executado ao resultados e
implementacdo, que deveria ocorrer; identificar que
relacoes avalia atividades e se diferenca a
organizacionals, as metas est30 ou intervencao faz para
pontos de vista das n3o sendo os resultados.

partes interessadas.
alcancadas



Objetivo da avaliacao de impacto

Pergunta basica da avaliagéo de impacto:

Qual é o impacto de um programay/politica sobre um resultado de
interesse?

-

= Efeito causal




Objetivo da avaliacao de impacto

Pergunta badsica da avaliacdo de impacto:

Qual é o impacto de um programa/politica sobre um resultado de interesse?

Dt

= Efeito causal

Por exemplo:

* Oimpacto de um programa de transferéncia de renda na frequéncia
escolar das criancas

* O impacto de um programa de transferéncia de renda na seguranca
alimentar dos beneficiarios
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Insumos ®m)  Atividades ™= Produtos =) Resultados ®==) |mpactos

Inputs Activities Outputs Outcomes Impact

Recursos AcOes tomadas Produtos Uso dos Mudancas na

financeiros / para converter resultantes da produtos pelo vida dos

humanos insumos em conversdo em publico-alvo beneficiarios /
produtos produtos nao beneficiarios
especificos tangiveis
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Monitoria & Avaliacao !
de Processos Avaliagdo de Impacto




Exercicio: Quais das perguntas seguintes sao perguntas
de monitoria e quais sao perguntas de avaliacao

Exemplo: O subsidio de crianca - SC (0-2 anos) a ser criado como uma
das vertentes do pacote de subsidios para criancas da ENSSB-2016-
2024 tem como objetivo diminuir melhorar a alimentacao das criancas,
reduzir indicadores de desnutricao e morbimdade, facilitar acesso aos

servicos de saude.



Exercicio: Quais das perguntas seguintes sao perguntas

de monitoria e quais sao perguntas de avaliacao

O SC causou uma melhora no estado nutricional das criangas?
Quantas criancas foram cobertas pelo SC?

Quanto dinheiro foi trasferido as delegacdes para o pagamento do
subsidio?

O SC mudou os habitos alimentares das criancas que participaram e dos
pais delas? (consumo de alimentos mais saudavéis, com maior frequéncia
etc)

O SC levou um aumento ou reducao de gastos com a saude das crianc¢as

Houve efeito sobre criancas maiores de 2 anos no agregado familiar?




Exercicio: Quais das perguntas seguintes sao perguntas
de monitoria e quais sao perguntas de avaliacao

* O SC causou uma melhora no estado nutricional das criangas? W)  Avaliacio de impacto

* Quantas criancas foram cobertas pelo SC?

* Quanto dinheiro foi trasferido as delegacdes para o pagamento do
subsidio?

* Os pagamentos foram realizados com a periodicidade planejada?

* O SC mudou os habitos alimentares das criangas que participaram e dos B Avliagio de impacto
pais delas? (consumo de alimentos mais saudavéis, com maior frequéncia
etc)

* O SClevou um aumento ou redugdo de gastos com a saude das criangas W) Avaliagio de impacto

* Houve efeito sobre criancas maiores de 2 anos no agregado familiar? m) Avaliagio de impacto
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Conclusao:

Monitoria e avaliacdes de processo/resultado podem....

» Avaliar a quantidade e a qualidade das atividades implementadas para promover a

“accountability”(prestacdo de contas) interna e externa dos recursos utilizados e dos resultados
obtidos;

» Informar de maneira continua em que medida o projeto esta atingindo seus objetivos;

» ldentificar potenciais problemas no estagio inicial da politica e propor solucdes/alternativas
possiveis;

» Monitorar os niveis de acesso de cada setor da populacdo-alvo a politica/projeto (por exemplo, as
nivel de participacao, etc.)

» Monitorar a eficiéncia dos diferentes componentes de um projeto em implementacdo e sugerir
melhorias (por ex.: custos, preco dos insumos).
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Conclusao:
A avaliacao de impacto pode...

» Estimar o impacto (= efeito causal) de um programa sobre um resultado de interesse

» Responder a perguntas de causa e efeito sobre um programa

» Buscar as mudancas que vao além dos “objetivos especificos” do programa e que sao atribuiveis
diretamente a um programa — efeitos nao intencionais

» Investigar o impacto do programa sobre ndo beneficiarios que pode ser afetados pelo programa:
“spillover effects”

ational
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2. Avaliacdo de impacto — como? el e (I;O“Cy
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* As avaliacoes de impacto tratam as perguntas de uma pesquisa de
avaliagao como um problema de inferéncia causal

* A questao chave de uma avaliacao de impacto é: qual é a relacao de
causa-efeito entre o programa P e o resultado de interesse Y?

* Assim, o impacto do programa sera a diferenca entre os resultados
com o programa (P=1) e sem o programa (P=0)

Impacto=(Y|P=1) — (Y| P=0)

Obs: Para medir o efeito causal, o avaliador deve ter como objetivo eliminar/neutralizar todas as possibilidades
e fatores que podem influenciar nos indicadores de resultado que ndo digam respeito a politica/programa
sendo avaliada/o.



O contrafactual

Consequentemente, se queremos medir o
impacto de um programa (= efeito causal)
sempre precisamos responder a pergunta
seguinte: “Qual teria sido o resultado para os
participantes do programa se eles nao tivessem

participado do programa”

Para avaliar o impacto de um programa, o ideal
seria comparar a situacao do beneficiario com
um “clone” dele mesmo, que nao tivesse
participado do programa.

@ international
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Clone

6 doces 4 doces

Impacto = 6 - 4 = 2 doces

Impacto=(Y|P=1) — (Y| P=0)

y
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O contrafactual (2)

Na pratica, a avaliacao de impacto exige
que o avaliador encontre um grupo de
comparacao para estimar o que teria
acontecido aos participantes do
programa na auséncia do programa.




O contrafactual (3)

Para criar um grupo de comparacao
valido, este precisa ser semelhante ao
grupo de beneficiarios (grupo de
tratamento) em trés maneiras:

a. Os grupos devem ser (em média)
identicos na auséncia do programa;

b. Os grupos devem reagir da mesma
maneira ao beneficio oferecido pelo
programa;

c. Os grupos nao podem estar sujeitos a
diferentes intervencdes durante o
periodo da avaliacao
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Avaliacao de impacto — como?

E possivel avaliar o
impacto de um
programa social
observando as
mudancas nos
indicadores de

resultado apenas do
grupo de beneficiarios,
ao longo do tempo?
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Resultado
(p.ex
frequéncia
escolar)

-

Beneficiario

Comparacao antes e depois
# Impacto

Linha Base (t=0)

Comeco do
programa social

Linha final (t=1)

Apos a implementacao
do programa

tempo

- (policy
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Resultado

(p.ex
frequéncia

escolar c e~ ~
) Qual a limitacao da comparacao

antes / depois ?

Nao é possivel determinar se o
impacto no indicador de resultado
é causado por outros fatores (ex.
N&o beneficiario Uma seca/um boom na economia),

/ e nao pelo programa

exclusivamente.

—

Beneficiario

Linha Base (t=0) Linha final tempo
(t=1)
Comeco do
programa social
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* Exercicio: Um jornal de grande circulacao apresentou em uma matéria um
grafico com a série historica da incidéncia de diarréia em criancas da provincia
de Ourolandia. O grafico mostrava que a incidéncia da doenca permanecia
inalterada apods a implementacao do piloto do SC em 2018.

Exercicio:

Essa afirmativa do jornal esta correta? Por qué?




Exercicio

Incidéncia
de diarréia
(casos p.
1000
pessoas)
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Beneficiario
v W
Linha Base (t=0) Linha final tempo
(t=1)

Comeco do
programa de
saneamento
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Exercicio

Incidéncia
de diarréia
(casos p.
1000
pessoas)
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Beneficiario

Nao beneficiario

v W
Linha Base (t=0) Linha final tempo
(t=1)

Comeco do
programa de
saneamento
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Avaliacao de impacto — como?

Por que nao
comparar
simplesmente
beneficiarios e
nao
beneficiarios?
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Resultado

(p.ex C
frequéncia Beneficiario

< Comparacao beneficiarios/
escolar)

nao beneficiarios

_ Problema: estes grupos
podem ter caracteristicas
diferentes antes do inicio do
programa.

® —> A diferencga dos

Nao beneficiario indicadores entre dois grupos
NAao sao necessariamente
causadas pelo programa

Linha Base (t=0) Linha final tempo

(t=1)
Comeco do SC
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Resultado

(p.ex C
frequéncia Beneficiario

Comparacdo beneficiarios/
escolar)

nao beneficiarios

_ Problema: estes grupos

/ podem ter caracteristicas

diferentes antes do inicio do

programa.
: - A diferenca dos
W indicadores entre dois grupos
| ndo sdo necessariamente

causadas pelo programa

Linha Base (t=0) Linha final tempo

(t=1)
Comeco do SC
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Resultado
(p.ex
frequéncia
escolar)

-

80 beneficiario

Beneficiario

Comparacdo beneficiarios/
nao beneficiarios

Problema: estes grupos
podem ter ndao so
caracteristicas diferentes, mas
trajetodrias diferentes antes do
inicio do programa.

- A diferenca dos
indicadores entre dois grupos
NAao sao necessariamente
causadas pelo programa

Linha Base (t=0)

Comeco do SC

Linha final
(t=1)

tempo
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/
Resultado
(p.ex B B
frequéncia C _—
escolar) Beneficiario Beneficiario
/
Contrafatual
- Contrafatual
e Grupo de comparacao
Grupo de comparacao
\ v \ v
Linha Base (t=0) Linha Base (t=1) Linha final Linha Linha Base (t=1) Linha final
(t=2) Base (t=0) (t=2)
Comeco da politica Comeco da politica B
social social




Como testar a hipotese da tendéncia comum

* Dois valores de linha de base (observe ambos grupos por 2 periodos
anteriores a introducao do tratamento)

* Varios periodos: checar se as tendéncias antes do tratametno sao
coincidentes entre os dois grupos.

* Uso um grupo de comparacao diferente (o resultado deveria ser o mesmo)
 Use uma varidvel de resultado que NAO deve ser afetada pela interveficdo.

* Teste de Placebo: use um grupo de tratamento ,falso” (nao afetado pelo
programa) ou faca de conta que o programa foi implementado antes de sua
implementacao real.

—Se a estimativa de DD para estes placebos ndo for 0, entdo ha um
problemal
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Exercicio: O prefeito da capital de Ourolandia implantou um programa de
trabalhos publicos PASP OURO no terceiro ano de seu mandato. No ano seguinte,
em campanha eleitoral, ele comparou a taxa de desemprego da sua cidade com
cidadades menores do interior da provinicia para mostrar que o programa era um
sucesso. Seria o interior da provinum bom grupo de comparacao para avaliar o
programa implantado na capital?

Exercicio:

Desenhe um grafico para ilustrar os potenciais
problemas do método escolhido.
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* O método mais direto para construir um grupo de comparacao é
através de métodos de selecao aleatodrio (desenho experimental)

Como encontrar um grupo de comparacao valido? (1)

* Para isso, o acesso dos beneficiarios ao programa deve ser feito de
forma aleatoria. Todos os individuos que possuem as caracteristicas
necessarias para acessar o programa sao alocados de forma aleatoria
em dois grupos: beneficiarios (grupo de tratamento) e nao
beneficiarios (grupo de comparacao)

* A alocacao aleatédria dos individuos em dois grupos faz com estes
tenham as mesmas caracteristicas (observaveis e ndao observaveis), e
portanto iriam reagir (em média) ao acesso ao beneficio (ou ao nao
acesso) da mesma maneira.
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Como encontrar um grupo de comparacao valido? (2)

E quando o formato do programa nédo

;

revé uma alocacao aleatodria dos
eneficiarios?

A segunda opg¢do para selecionar um
grupo de comparagdo € aplicar uma
metodologia quase-experimental, que
usa métodos econométricos que visam
assegurar resultados semelhantes a
um metodo experimental (isto €, que

%rupos possuem caracteristicas
seme hantes).

Desafio: hipoteses nao verificaveis

Métodos de Avaliacao de Impacto

1. Modelo de
Regressao
Descontinua

3. Diferengas
em Diferencas
(DD)

2. Pareamento
(Propensity
Score Matching)

4. Combinacao
de diferentes
métodos
(normalmente
do 1e3/2e3)



Estimar o impacto — a ideia basica (1)

Impacto

Depois de ter construido um
grupo de comparacao adequado,
o0 impacto de um programa pode
ser estimado comparando:

Tratados S e

comparacao

(participantes
do programa)

De que forma comparar?

** Geralmente: Compara-se a situacao
antes/depois dos tratatados com a
situacdo antes/depois do grupo de
comparacao (DD).

s Alguns estudos podem comparar a
situacdo ‘depois’ dos tratados com a
situacdo ‘depois’ no grupo de comparacao,
mas precisam fazer hipoteses nao testaveis
mais fortes do que quando ha uma linha
de base para estabelecer a relagao causal.



Estimar o impacto — ideia bdsica (2) &t @)“Cy

Resultado
(p.ex B
frequéncia -
escolar)
} Impacto
A .
/ Contrafatual Impacto = (B —A) - (D-C)
Beneficiario \ﬁ(—) \—y—/
D
c - Mudanca na Mudan¢a na
situacao dos situacao do
. —
— N tratados grupo de
Grupo de comparagao comparacio
Linha Base (t=0) Linha final tempo
(t=1)

Comeco da politica
social



Estimar o impacto — ideia bésica (2)

Resultado
(p.ex .
frequéncia s
escolar) moacto
E
) T E-A=0-0
/ Contrafatual
Beneficiario
D
c ___—— 1 |(-9
I
Grupo de comparacao

Linha Base (t=0)

Comeco da politica
social

Linha final tempo
(t=1)
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Impacto= (B—A)

——

Mudanc¢a na
situagao dos
tratados

(D-C)

——

Mudang¢a na
situacao do
grupo de

comparagao



Estimar o impacto — notac3o formal (1)

Na pratica, se compara a média de um indicador de interesse entre o
grupo de tratamento com a média no grupo de comparagao:

e ATT (Efeito Médio de Tratamento)

i(yu'“):l) _(Y1i|P:0)
=1

n

* Contudo, (Y1; | P = 0) é a situacao inexistente (beneficiarios caso nao
recebesse o programa). Encontratemos este valor atraveés do contrafactual.



Estimar o impacto — notacao formal (2)

Assim, o ATT sera estimado como

(Y1i | P=1) =(Yy; | P=0)
n

ATT =)0, , onde

(Yy;|P = 0) é o resultado do contrafactual



Estimar o impacto — notacdo formal (3)

* E para uma comparacao antes e depois:

(Yqi | P=1,t=1) =(Y4; | P=1,t=0)] —[(Yg; | P=0,t=1) — (Yo; | P=0, t=0)]
n

ATT= Y0 L
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e

2. Conceitos basicos de estatistica para ler uma
tabela com resultados de uma avaliacao de impacto:

- Média aritmética

- Variancia

- Desvio Padrao

- Significancia estatistica: p-valor
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O impacto de um programa social pode ser estimado comparando as médias aritméticas (médias amostrais) entre
grupo de tratamento e grupo de comparacgao.

Media aritmética da Populagdo = Somatdrio de todos os valores na populagao (Y;) dividido pelo tamanho da populagao

(N)

N
_ =Y
N
Media aritmética da Populagdo = Somatdrio de todos os valores na amostra (Y;)dividido pelo tamanho da amostra (n)

Y — ?=1 Yi
n

A média aritmética visa a descrever o centro de uma distribucao
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Exemplo: E s
S I

O grafico mostra as notas em & -

uma amostra de alunos de um 7 =

. R = ]
curso em Monitoria e o -

Avaliacao. 10 o
11 -

Por favor calcule o tamanho — -

da amostra e a média 13 2

amostral. = =
15 2
15 |
17 =
18 S
14 21
20 .l



B.) Varianca populacional e varianca amostral

A variancia populacional (c?) descreve qudo longe os membros de uma amostra estdo da média da populagdo

2 — ;,1:1(361 - u)z
N

x; = valor do indicador x para o individulo i na populagao
u=média aritmética do indicator x na populagao
N = tamanho da populacao

A variancia amostral (5%) estima qudo longe os membros de uma amostra estdo da média da “populagdo”, mas
utilizando-se os parametros de uma amostra. Ha duas opgdes para se calcular este estimador.

n = n =
i=1(xi _x)Z i:l(xi _x)Z

ou SZ=
n n—1

S2=

x; = valor do indicador x para o individulo i na amostra
X = média aritmética do indicator x na amostra
n = tamanho da amostra
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Distribuicao de amostragem de um estimador (ou estatistica) é a distribuicao dos valores que o estimador assume
para todas as possiveis amostras, da mesma dimensao, que se podem selecionar da populacao.

Estimativas Estirmativas

Parametro

Estimador centrado Um estimador diz-se centrado quando a média das estimativas obtidas para todas as amostras
possiveis (da mesma dimensao) que se podem extrair da populacdo, segundo o esquema de amostragem considerado,
coincide com o parametro a estimar. Quando se tem um estimador centrado, também se diz que é ndo enviesado.


http://wikiciencias.casadasciencias.org/wiki/index.php/Distribui%C3%A7%C3%A3o_(Estat%C3%ADstica)
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Escola 2 Escola 3

Observe agora as escolas 2 e 3.
1 8 21 6
, . 2 7 22 5
Calculando-se a média das duas amostras, \ : - .
alcancaremos o mesmo valor de média: 4 10 24 6
5,45 5 8 25 5
6 7 26 ]
Pode-se afirmar que os alunos da escola 2 ; 1' Z z
tem o mesmo desempenho que os alunos . -| 2 .
da escola 3 em matematica? 10 ; 30 6
11 10 | ]
E claro que na Escola 2 os alunos tem 12 1 32 ¢
notas mais distantes de 5,45, enquanto na 9 ’ = °
14 0 34 a
escola 3 quase toda a amostra tem notas - -| . ;
mais proximas da média. 16 4 36 5
17 4 37 B
Exercicio: Calcule a varianca das duas 18 ? 38 2
amostras 0 0 % °
20 9 40 6
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2 7 22 5

3 8 23 5

4 10 24 6

5 8 25 5

6 7 26 5

7 1 27 5

8 1 28 5 Var (escola 2) = (B—5.45)*+ ... +(9—5.45)? =133
9 1 29 5 20-1

10 7 30 6

1 10 31 5 Var(escola3) = (5_5'*5:’:;:;::{5_5"5}2 = 0,26
12 1 32 6

13 3 33 5

14 0 34 5

15 1 35 5

16 4 36 5

17 4 37 5

18 g 38 5

19 10 39 5

20 g 40 6
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C. Desvio padrao

* O desvio padrao é a raiz quadrada da variancia

* Deve-se entender a variancia e o desvio
padrao como medidas complementares a
média, que nos ajudam a descrever uma
amostra.

DP = vVariancia =
\ n—1

* O desvio padrdo tem a mesma ‘escala’
que os valores originais (p.ex notas)
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s . EUSsocial Proteciion Syslems Programme
2 T 22 o P . ~
; : ” : Exercicio: Calcular o desvio padrao
: L - : das duas amostras.
5 8 25 5
G Fi 26 5
7 1 27 5
8 1 28 5 DP (escola 2) = /Var (escola 2) = /Var (13,3) = 3,647
9 1 29 o
o . . ) DP (escola 3) = /Var (escola 3) = /Var (0,26) = 0,51
11 10 3 )
12 1 LFL 6
13 3 33 )
14 0 34 5
15 1 35 6
16 4 36 o
17 4 37 E
18 9 38 o
19 10 39 B
20 9 40 6



3. Inquéritos domiciliares e amostragem

* Para avaliar o impacto de um programa quase sempre vamos
trabalhar com uma amostra da populacao de interesse (nao a
populacao inteira)

Figura 11.1 Uma Amostra Grande Representara Melhor a Populacdo

P.ex.: populacdo pobre  Amostra da avaliacdo (beneficidrios e
nao beneficiarios)



* E importante que a amostra da avaliacdo seja representativa da

populacao
- Amostragem aleatodria

* Amostra grande: Mais representativa da populacao
* Amostra pequena: Menores custos de coleta de dado
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3. Inquéritos domiciliares e amostragem

1. Populacao hipotética de homens e mulheres que sao a favor ou contra igualdade de género

Women Men * O diagrama apresenta a populagdo
g:gggggggggggggg hlpotetlcade256pessgas. Metade
© 92999999 ad8d3333 sao homens, metade sao mulheres.

ooy W2 2352005002800 - :
s e e NG S e Opiniao sobre igualdade de género:
222 Q299 9¢e9|ldadadasd s ~ ,
Z::zwwaaaaaaij - Os que sao a favor tem circulos
® % 0 9  Jdéd d i
P PP 090 0 0 i i éé é e é abertos
? 2 9% 20900 ¢ 6 6 ¢ é ¢ ¢ ¢ ~ ’
oty ;;usuiuuuu - Os que sao contra tem circulos
. ? 9 % 9 9 9 dédé e dé é i
e e e evee|ldiddidiii3q fechados
® % ¢ 9 000 0 fdddéd didié3i
2 2 %2 20 0 0 g d édé éé é é

* Questao: qual a relacao entre género

Women Men Legend . e .
- e a opiniao sobre igualdade entre
cquairy [ 59% s0% $ | Woman who favors squalty homens e mulheres?
i it * Hipdtese: mulheres tendem a ser
Qppose | so% s0% ® | Woman who opposes equality mais favoraveis a igualdade de
W - P [ T——— genero do que os homens.




Favor equality

Oppose equality
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3. Inquéritos domiciliares e amostragem

2. Amostra representativa

Men

1910 0 10 010 @ @ [+0+0 0 0 {0+ O O
940 10 10 09 0 @ |00 10 10 010 0 O
1910 10 0 {09 @ @ [+0+0 O 0 +0+0 0 0
99 0 101040 0 0 [+0+0 O 0 0 +0 0

19140 @0 @ 010 0 0

1940 @ 9|00 10 10
1910 10 | 010 10 0
W+ ‘9 9|00 0 0
.80 8|00 0, O
00,0 0/(0,0 0,0
.00 000 0 0
8,0, 0 0,000 0

Sample

9 0,0,0,0,0,0 0,000 GO O OO0
0, 0,0,0,0,0,0, 00,0 00060600
9,0,0,0,0,0,0 0,/0,0,0,0,0,00 0,
0,0,0,0000 00,00, 000,004

Women

Men

Favor equality

>

50%

Oppose equality

50%

50%

100%

100%

Amostra: % da populacao total

16 individuos de cada tipo: metade homens
e metade mulheres;

Metade é a favor da igualdade de género,
metade é contra.

Com os resultados desta investigacao,
assume-se que nao ha relacao entre a
opiniao sobre igualdade de género e o sexo
do individuo.

Contudo, inquéritos amostrais sao raramente
representacoes perfeitas da populacao
estudada (Babbie, 2004:462).

Veja o exemplo a seguir:
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Neste caso, observa-se que a
amostra selecionou muitas
mulheres a favor e muitos
homens contra a igualdade de
género.

Favor equality

Oppose equality

Ao se observar esta amostra (da

e ~ ’ s s
iied oo B, mesma populacao) é possivel é o
292929 75% 25% .
e S— ——\ avaliador chegue a outra
s P conclusao: de que a varidvel
iééé A A . . . e
Pies %“”g\_j género influencia a opiniao sobre
éiédéd 100% 100%

igualdade de género.

Sample




* Na pratica, nunca sabemos qual € o valor real de um indicador na
populacao. Sempre precisamos analisar com métodos estatisticos
" se uma relacao observada reflete a situacao da populacao
" ou se essa relacao pode ser equivocada, devido a problemas na amostragem

—> Significancia estatistica
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4. Significancia estatistica

* |deia intuitiva (# definicdo académica !)

* A significancia estatistica descreve a probabilidade que uma
carateristica observada numa amostra é também observavel na
populacao

* Geralmente sao usadas duas ferramentas para ‘medir’ a significancia
estatistica

e O ‘p-value’ (valor p)
* O erro padrao da estimativa ou estimador
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4. Significancia estatitica: o p-value

* O ‘p-value’ (valor p) mede a significancia estatistica: Ele mostra a
probabilidade que uma relacao observada na amostra nao seja
observada na populacao.

* P.ex. p-value = 0.05

—Interpretacdo: Com uma probabilidade de 5%, a carateristica observada na
amostra, ndo é observada na poblacao.

—E ao mesmo tempo: Com uma probabilidade de 95% a caracteristica
observada na amostra € observada na poblacao.
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4. Significancia estatistica

* Nas avaliacoes de impacto um p-value < 0.05 é, em geral, considerado
aceitavel.
* Com esse valor temos uma significancia estadistica ao nivel de 5%

- sabemos com 95% de certeza que o resultado observado também
esta presente na populacao.



Exemplo — Significancia Estatistica

Resultado
(p.ex
frequéncia
escolar)

Participantes

B

L —
C

Grupo de comparacéo

‘valido’
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_—~
} Impacto do programa=B-C

Linha Base (t=0)

Comeco do
programa

Linha final
(t=1)

tempo

y



Exemplo — Significancia Estatistica

Frequencia
escolar B

_ B= 25 dias por més

Participantes

_— C=23dias por més
C

/ Grupo de comparacio » A diferenca como tal ndo mostra se o

valido® resultado é estadisticamente
signifcativo. Nao sabemos se a
diferenca e devida a

 Uma diferenca real na populacao
e \Variabilidade amostral

» Precisamos conhecer o p-value e
a significancia estatistica para
concluir se ha impacto

Linha Base (t=0) Linha final

(t=1)
Comeco do

programa
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Frequencia
escolar B

p’ B = 25 dias por més
P-value = 0.00001

_— C=23dias por més
C

Participantes

Grupo de comparagao m) Houve impacto?
‘valido’
O resultado é
estatisticamente
significante?

Linha Base (t=0) Linha final
(t=1)
Comeco do
programa
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Frequencia
escolar B

p’ B = 25 dias por més
P-value =0.12

_— C=23dias por més
C

Participantes

Grupo de comparagao m) Houve impacto?
‘valido’
O resultado é
estatisticamente
significante?

Linha Base (t=0) Linha final
(t=1)
Comeco do
programa
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4. Slgnl ICancla estatistica

Nos relatorios de avaliacao de impacto, o nivel de significancia
estatistica é frequentemente destacado com asteriscos (*)

* Notacoes diferentes dependendo do autor (é necessario verificar as legendas
das tabelas respetivas)

* Geralmente
e *** — astatisticamente significativo ao nivel de 1%

e ** = estatisticamente significativo ao nivel de 5%
e * = estatisticamente significativo ao nivel de 10%
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4. Significancia estatistica

Table 5. Effect on School Participation

Meanin Impact of
Control LCTto -

) [0)
Group Fathers Aumento de 7.4%

na frequéncia

. . escolar
(1) ) "« Estatisticamente
Panel A: Household sample e
) : : - significativo ao
Attending school by end of year 2, among those 0.737 0.074 |.~ ‘el de 1%
6-15 at baseline [0.44] | (0.016)*** nivel ae 17
Dropped out by end of year 2, among those 0.1 -0.076
enrolled in grades 1-4 at baseline [0.3] (0.012)***
Attending school by end of year 2 if had 0.147 0.121  Diminuicdo de
dropped out at any time before baseline [0.355] (0.041)*** 1.1% da taxa de
Never Enrolled in school by end of year 2, 0.035 -0.011 | ___--- criangas que nunca
among those 6-15inyear0 [0.185] | (0.008) [T estavam inscritos

numa escola
e Estatisticamente
nao significativo



4. Significancia estatistica — erro padrao do estimador

A segunda ferramenta usada para descrever a significancia estatistica é
o ‘erro padrao’ da estimativa.

O erro padrao nos ajuda a construir um ‘intervalo de confianca’ de

possiveis valores que a estimativa poderia alcancar com 95% de
confianca.



EU Social Protection Systems Programme

4. Significancia estatistica — erro padrao do
estimador

Para um intervalo de confianca ao nivel de 95%, sabemos que:

* Limite superior = Valor estimado + (1.96 * erro padrao)
 Limite inferior = Valor estimado — (1.96 * erro padrao)

Regra geral:

* Se nenhum valor dentro do intervalo de
confianca é igual a 0, a estimacao esta
estatisticamente significante.

-1.96 0 1.96
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Resultado

(p.ex B

frequéncia _~

escolar) Participantes } Impacto do programa =B - C

L —
C

Grupo de compailacao
‘valido’

Linha Base (t=0) Linha final tempo
(t=1)
Comeco do
programa
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Frequencia
escolar B B = 25 di N
_ = Ias por mes
Participantes
_— C=23dias por més
C
/ Grupo de comparacao » A diferenca como tal ndo mostra se o
valido resultado é estatisticamente
signifcativo. Nao sabemos se a
diferenca é devida a
 Uma diferenca real na poblacao
e Variabildade amostral
» Precisamos conhecer a significancia
estatistica para concluir se ha
impacto
Linha Base (t=0) Linha final
(t=1)

Comeco do
programa
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Frequencia
escolar

Participantes

/B B = 25 dias por més
} Impacto estimado: 2 dias

_ A Erro padrdo: 5 dias
_— C =23 dias por més
C

Grupo de comparacéo » Hé impacto?

‘valido’

O resultado é
estatisticamente
signifcativo?

Linha Base (t=0)

Comeco do
programa

Linha final
(t=1)
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Frequencia
escolar B

p’ B = 25 dias por més
Impacto estimado: 2 dias
Erro padrao: 0.5 dias

Participantes

_— C=23dias por més
C

Grupo de comparagao m) Haimpacto?
‘valido’
O resultado é
estatisticamente
signifcativo?

Linha Base (t=0) Linha final
(t=1)
Comeco do
programa
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4. Significancia estatistica o
* Diminuicao de 2 horas nas
horas trabalhadas no setor

informal
.-~ * Estatisticamente significativo?
TABELA 5 Erro padrao * 1.96
Impacto do PBF sobre as horas trabalhadas no setor informal =1,224 * 1.96 = 2.39
Amostra m.taall Ifilltlrul /,/" E“TF.D I e |Intervalo de confianga:
Todos os domicilios Domicilios coem Domicilios com
que recebem PBF RDPC~< RS 700 RDPC > RS 50 e RDPC < R$ 700 2.006 + 2.39
Coeficiente  lanela dtima ,/fu%ficieme lanela Gtima Coeficiente  Janela dtima = [-0.384; 4.396]
Bolsa Familia ~2,006 6T -1,778 2,08 ~2,152 2,00 - O valor de ‘0O’ esta dentro desse
(erro-padrao) (1,224) (1,028) (1,215) intervalo
Bolsa Familia (handwith = 110)  —2,392 1,84 1,866 2,29 ~2,463 2,20 > Estatisticamente n3o
(erro-padrao) (1,497) (1,178) (1,525) significativo
Bolsa Familia (bandwith = 125)  —1,965 2,09 -2,633 2,60 -2,072 2,50
(erro-padran) (1,134) (1,568) (1,327
Bolsa Familia (handwith = 150)  —1,431 2,50 —1,752 3,12 ~1,638 3,00
(erro-padran) (0,975) {1,425) (1,313)

Fonte: PMAD de 2006.
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Avaliacao experimental e nao experimental

Os 3 métodos mais comuns para encontrar um grupo de comparagao
valido:

Experimental: Estudos Controlados Randomizados / Métodos de
selecao aleatoria

N3ao experimental:

Diferenca em Diferencas; Técnicas de Pareamento, Método de
Regressao Descontinua e combinacao entre estes métodos.
Particularmente diferenca-em-diferencas e pareamento
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Projeto Transferéncia e desenhos de avaliagao

Tipo de Desenho Nivel de aleatorizagdo (ou |Tamanho da amostrado |Amostra de inelegiveis?
do pareamento) inquérito de seguimento
Sim

Nao experimental: Escore  Agregado Familiar dentro  3.351
de Propensao (PSM e IPW) da localidade

Nao experimental: Escore  Agregado Familiar e Regido 1.504 Nao
de Propensao (IPW)

m Experimental + PSM e IPC  Localidade 1.811 N3o
IEE e Experimental Distrito Eleitoral 2.150 Sim
m Experimental Cluster de localidades 3.369 Apenas na linha de base

m Experimental Cluster de localidades 766 Nao

Africa do Sul Nao experimental: Escore  Agregado Familiar 2.964 Nao

_ de Propensao (GSM)

Zambia (modelo CG) Experimental Comités de Assisténcia 2.519 Nao

_ Social Comunitaria

Zambia (modelo MCTG) Experimental Comités de Assisténcia 3.077 Nao

_ Social Comunitaria

Nao experimental: Distritos e localidades 2.630 Apenas na linha de base
pareamento (wards)



Meéetodos de Aleatorizacao

—->Métodos de Aleatorizacao em acao!



@ international
,. * .' I y
. * F I ’ ‘ ' ‘
centre for inclusive growth

Metodos de Aleatorizacao

* |deia basica: selecionar aleatoriamente quem sera membro do grupo
de controle e quem sera membro do grupo de comparacao

Fopulagao de unidades elegiveis

Sedacao aleatorla
preserva caractenisticas

Saleqdo aleatora
presarva caractensticas

Grupo de tratamento: Grupo de comparagao:
seleclonado para tratamento n&o seleclonado para tratameanto

Fanie: faulomes

A aleatorizacao resolve o problema do viés de selecao:
‘ Em media, os grupos de tratamento e de comparagao deveriam ser
idénticos em todas as caracteristicas (observaveis e nao observaveis)
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Questoes eticas em uma avaliacao aleatorizada

Selecionar aleatoriamente as unidades que receberdo o tratamento levanta
ﬁuestoes eticas. O qudo ético € negar 0 acesso a um potencial (beneficial) programa
e forma aleatoria?

Aleatorizar “eticamente”:

a) Para programas que possuem muita procura (cotas): a aleatorizagdo pode
aumentar a transparéncia nas regras de alocacdo no programa:

B) Para programas que, em seu desenho, preveem um escalonamento da sua
ampliacao — Programas do Projeto Transferéncia

C) Programas nacionais — pode-se aleatorizar a comunicagdo feita sobre o programa,
a0 inves do acesso ao programa. Hipotese: a comunicagdo ¢ efetiva e gera
diferengas nas taxas de inscri¢ao entre tratados e controlos.

A aleatorizacdo em niveis maiores de agregacao (cidades, distritos, escolas) tende a
ser mais aceitaveis do que a aleatorizagao de individuos. Aqui ha outro objetivo da
avaliacao de impacto: medir os “efeitos de transbordamento” (spillover effects)
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Dois conceitos im portantes

* Validade Interna: validade do grupo de comparacao — auséncia de
viés na estimativa que encontro para a minha amostra.

 Validade Externa: representatividade da populacao de interesse. Em
qgue medida meus resultados de impacto sao generalizaveis para toda
a populacao de interesse, caso eu queria fazer a ampliacao do
programa.
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Passo 1: Passo 2: Passo 3:

Unidades Elegiveis Amostra da Avaliacao Aleatoricao ao Tratamento

Comparacao

Tratamento

validade Interma

Inelegivel Elegivel
Fonte: Autores.



Meétodos de Aleatorizacao

Resultado
(p.ex
frequéncia
escolar)

Beneficiario

Grupo de comparagéo
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Linha Base (t=0)

Comeco da politica
social

Linha final
(t=1)

Impacto
Impacto = B - D
Resultado no Resultado no
grupo de grupo de
tratamento comparacao
tempo

y
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Efeito da Intencao-de-tratar (ITT) e Efeito do Tratamento sobre os
tratados (ATT)

E importante saber que existem dois tipos diferentes de estimativas de
Impacto.

O impacto pode ser estimado sobre todos aqueles para quem o
programa foi oferecido independentemente de terem recebido o
programa/subsidio ou nao — Efeito da Intencdo de tratar... ou apenas
para aqueles que realmente receberam— Efeito do Tratamento sobre os
tratados.
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Estimadores baseados em pareamento

* Pareamento— método popular para estimar impactos causais
» Util quando a aleatorizacdo é impossivel

* |deia principal é encontrar dois (ou pares de) individuos idénticos na
base de dados, com a execao de que um é tratado e o outro nao é
tratado.



Pareamento

e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e e

Populacao .

k k k " Néoi
k k k trat:ado

k k “— tratado i

e e e e o o o o e e e e e e e e - - ——
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——————

* Qualquer diferenca nas variaveis de resultados entre individuos tratados e
nao tratados que foram pareados é atribuivel ao tratamento.
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Hipotese importante

* Selecao em observaveis

= selecao para os tratamento € completamente determinada por
variaveis observaveis.

=dadas estas variaveis observaveis, a alocacao para o tratamento pode
ser considerada aleatoria.

- Entre duas pessoas com as mesmas caracteristicas observaveis, mas
em que uma foi tratada e a outra nao. A nao tratada fornece o
contrafactual para a que foi tratada.

ational

y
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Grupo de controle artificial

* Métodos de pareamento fornecem um método cuidado através do
gual as observacdes que comporao o grupo de comparacao sao
selecionadas.

 Um grupo de contole artificial & geraedo.
* Apos isso o método de DD pode ser implementado

* Duas hipdteses importantes precisam ser feitas.
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Hipotesel: Selecao em observaveis

* Todas as variaveis que sao relevantes para determinar o tratamento sao
observaveis.

e Assim, o resultado potencial do tratamento torna-se observavel (ambos, o
grupo de tratamento e comparacao tem o mesmo resultado na auséncia do
tratamento)

* Similar a hipotese da tendéncia comum no caso da DD

 Ambos os grupos evoluiriam de maneira semelhante na auséncia do
tratamento.

— Dados os observaveis, a alocacao do tratamento ndo é correlacionada
com a variavel de interesse.
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Hipotese 2: Suporte comum

* Grande parte dos individuos tratados tém uma contraparte entre os
individuos do grupo de controle, i.e., ha intersecao entre os dois
grupos.

 Esta hipotese é testavel.



Pareamento (selecao das variaveis observaveis)
* Quanto maior o suporte comum, melhor

nonenrolled enrolled

density

Caracteriticas observaveis
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Pareamento - estimando o impacto

Resultado

Beneficiario

Comparacgao entre
beneficiarios e nao-
beneficiarios similares
_“N&o beneficiario® -> Diferenca média =
Estimativa de impacto

Beneficiario
Nao baneficiario

Linha Base (t=0) Linha final tempo

| (t=1)
Comeco da politica

social



